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研究背景

研究方法

实 验

总 结
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研究背景

忽视用户生成内容的丰富信息 数据稀疏性
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研究方法 ReHCL架构

5



研究方法 图构建——主题图的构建及其作用



研究方法 图构建——主题图的构建及其作用

用户𝑢ଵ评论数据𝐷௨భ

隐含狄利克雷分配
LDA

生成主题图

作用：
增强对用户偏好的理解：通过分析用户的
评论中的主题，可以更深入地了解用户的
兴趣和需求。
提高个性化推荐的相关性：主题图可以帮
助系统识别并推荐那些与用户已表现出兴
趣的主题相相关的项目，从而提高推荐的
个性化。
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研究方法 图构建——语义图的构建及其作用



研究方法 图构建——语义图的构建及其作用

用户𝑢ଵ评论数据𝐷௨భ

孪生BERT网络
用户𝑢ଶ评论数据𝐷௨మ

用户𝑢评论数据𝐷௨

…
…

作用：
捕获深层语义关联：通过分析评论的深层语义内
容，语义图能够捕捉用户情感和更细微的意见差
异，这些在传统方法中可能被忽略。
提高推荐的准确性：利用用户和项目之间更复杂
的语义关系，可以为用户推荐其更喜好的项目。
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取相似度前Q的节点对连
成边构成语义图



研究方法 层次对比学习——交叉视图对比学习

。

基于邻居的
正样本采样
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Embedding-based Data Augmentation

Graph Contrastive Learning——Neighbor-based Positive Sampling



研究方法 层次对比学习——交叉模态对比学习
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通过LightGCN编
码交互图得到



研究方法 预测

、 +
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研究方法 学习目标
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实验 实验设置

数据集（Amazon） 用户数 项目数 交互数 稀疏度

Instrument 1429 900 10261 0.798%

Music 5541 3568 64706 0.327%

Toy 19412 11924 167597 0.072%

category Baseline Model

Rating-based GNN GCN、LightGCN、NGCF

Rating-based GCL SCL

Review-based topic TopicMF、ALFM

Review-based CNN DeepCoNN、NARRE

Review-based GNN HGNR、SSG 

Review-based GCL RGCL

超参数设置：
• 嵌入向量大小为64
• L2正则化参数为10e-4
• 传播层数为3
• 使用Adam优化器
• 学习率为0.001
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实验 与其他模型比较
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实验 消融实验
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使用交叉视图
的方法会比单一
视图的方法有性
能提升



实验 消融实验
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使用交叉视图
的方法会比单一
视图的方法有性
能提升



实验 消融实验
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交互图、语义图
和主题图都会对
模型产生增益效
果



实验 消融实验
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通过组合来自评
论的用户-用户和项
目-项目图，用户和
项目两方面均对性
能有所贡献。



实验 消融实验
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实验 模型研究
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交叉视图对比
学习中正样本
采样对模型的
影响

不同图增强策
略对模型的影
响

不同图编码器
对模型的影响



总结

通过引入层次对比学习和复杂图结构，ReHCL为推
荐系统提供了一个创新的解决方案，特别是在充分
利用用户生成内容的背景下。这种方法明显提高了
推荐的精度。
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Thanks！
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