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The key idea is that we wish 𝜃𝑆 to be close to not only the final 𝜃𝑇 but also to 
follow a similar path to 𝜃𝑇 throughout the optimization
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Discussion

 PCA 𝑋 ∈ 𝑅𝑛×𝑑 𝑋′ ∈ 𝑅𝑛×𝑘
最小化样本自身重构误差

𝑋𝑇 ∈ 𝑅𝑑×𝑛 𝑋′𝑇 ∈ 𝑅𝑑×𝑚
最小化数据集重构误差

𝑋 ∈ 𝑅𝑛×𝑑 𝑋′ ∈ 𝑅𝑚×𝑑

 Dataset Distillation + Reconstruction Error

LDA+PCA



Idea

 Label loss buffer & Predicted loss buffer

class Label Loss

1 0.13            0.27          0.36           …           0.77

2 0.68            0.70          0.82           …           0.99

3 0.11            0.13          0.34           …           0.56

… …                …              …             …             …

100 0.01            0.02          0.03           …           0.07

class Predicted Loss

1 0.13 0.17          0.16           …           0.37

2 0.30            0.21          0.11           …           0.09

3 0.11 0.13 0.24           …           0.36

… …                …              …             …             …

100 0.01 0.02 0.03 …           0.07

score3 𝑥𝑖 =
ℓ𝑙𝑎𝑏𝑒𝑙 𝑓 𝑥𝑖 , 𝑦𝑖 − ℓ𝑝𝑟𝑒𝑑(𝑓 𝑥𝑖 , 𝑦𝑖

𝑝𝑟𝑒𝑑
)

1
𝐾𝑦𝑖

σ𝑘 1𝑦𝑘=𝑦𝑖 ⋅ (ℓ𝑙𝑎𝑏𝑒𝑙 𝑓 𝑥𝑘 , 𝑦𝑘 − ℓ𝑝𝑟𝑒𝑑(𝑓 𝑥𝑖 , 𝑦𝑘
𝑝𝑟𝑒𝑑

))

score2 𝑥𝑖 =
ℓ𝑙𝑎𝑏𝑒𝑙 𝑓 𝑥𝑖 , 𝑦𝑖 − ℓ𝑝𝑟𝑒𝑑(𝑓 𝑥𝑖 , 𝑦𝑖

𝑝𝑟𝑒𝑑
)

1
𝐾𝑦𝑖

σ𝑘 1𝑦𝑘=𝑦𝑖 ⋅ ℓ𝑙𝑎𝑏𝑒𝑙 𝑓 𝑥𝑘 , 𝑦𝑘

score 𝑥𝑖 =
ℓ(𝑓 𝑥𝑖 , 𝑦𝑖)

1
𝐾𝑦𝑖

σ𝑘 1𝑦𝑘=𝑦𝑖 ⋅ ℓ(𝑓 𝑥𝑘 , 𝑦𝑘)
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Idea

 Label loss buffer & Predicted loss buffer & Predicted class-loss buffer

class Label Loss

1 0.13            0.27          0.36           …           0.77

2 0.68            0.70          0.82           …           0.99

3 0.11            0.13          0.34           …           0.56

… …                …              …             …             …

100 0.01            0.02          0.03           …           0.07

class Predicted Loss

1 0.13 0.17          0.16           …           0.37

2 0.30            0.21          0.11           …           0.09

3 0.11 0.13 0.24           …           0.36

… …                …              …             …             …

100 0.01 0.02 0.03 …           0.07

Predicted class Predicted Loss

1 0.13 0.17          0.16           …           0.37

2 0.30            0.21          0.11           …           0.09

3 0.11 0.13 0.24           …           0.36

… …                …              …             …             …

100 0.01 0.02 0.03 …           0.07



Thanks


